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1. Mera aucHUIJIIHM — MODTMONCHHS 3HAHb 3 IHTEIEKTYalbHOrO aHA3y NAHHX Ta LITYYHOrO
IHTEJICKTY, BUBYCHHSI OCHOBHMX ITIIXOJIIB 70 PO3B’s3aHHS OCHOBHMX 3aad — I1€ 3ajadi Kiacudikarii,
KJIacTepu3allii, MOIIYKY aCOIlIaTUBHUX MPABHIL.

2. [lonepeaHi BUMOTH 10 ONIAHYBaHHA 200 BUOOPY HABYAJIbHOI 1M CUMILIIHH

1. 3namu: 6a30Bi MOHATTS WITYYHOTO IHTENEKTY Ta METOJMIB ONTHMi3alii; MaTH CydYacHi
YSIBJICHHS TIPO OCHOBHI 3aJ1ayi, 110 BUPIIIYIOTHCS B paMKax IITYYHOTO 1HTEJIEKTY Ta aHATI3y
TaHUX.

2. Bmimu: onMCyBaTH 3aJlady aHali3y JaHWUX, BU3HA4YaTH aTpUOyTH Ta TWN 3ajaadi, OyayBaTtu
MO/IEIb.

3. Bonooimu enemenmapuumu HA8UYKaMU. 3 aHAII3y JaHUX, METO/IIB ONTUMI3aIlii.

3. AHOoTaNis HABYAJILHOI JUCHHUILIIHH.

HapuanpHa nucumiuiina «AxtyaneHi npoOnemu Data Mining» € CkiIagoBo OCBITHBO-
npodeciiiHoi mporpamu MiAroToBKU (axiBIB 3a IPYruM (mazicmepcvKum) PiBHEM BHILOI OCBITH
eany3i 3uane 12 Iadopmarniiiai TexHOJNOTI” 31 cneyiarvhocmi 122 , Komm’roTepHi Haykd”,
0c8imHbo-npoghecitinoi npoepamu —,,Japopmaruka”.

Jlana jguMcuWIUIiHA € OOOB’SI3KOBOK  HAaBYAIBHOKW  JUCIHMIUIIHOK 33  HpPOZPAMOI0
“Inghopmamuxa’.

Bukianaerses B 2 cemectpi 1 kypcy Marictpatypu B o0csi3i 120 roaun (4 kpeoumu ECTS),
30Kpema: Jgekyii — 26 200., nabopamopuux samwsme — 12 200., camocmitina poboma — 80 200.,
KoHcynemayii — 2 200. Y Kypci nependadeHo 2 uacmunu 1a 2 KOHmMpoabHi pobomu. 3aBepUIyeThCS
TUCIUILIIHA — icmuToM B 1 cemecTpi.

B pe3ynbrati BUBUCHHS HABYAIBHOI JUCIMIUTIHU CTYACHT TOBUHEH:

3HATH: OCHOBHI 3aJadi, 110 BUPIIIye IHTEIEKTyadbHUI aHami3 JaHHX; OCHOBHI aJTrOPUTMH,
eTany Ta IiJIXOJW, BHPILNICHHS pPO3TJSIHYTHUX 3ajad, OCHOBHI craHmaptu Data mining; meromu
OLIIHKU OCHOBHHX XapaKTEPUCTUK MOOYIOBAHUX MOJIENIEH;

BMITH: JIOCIII)KYBAaTH 3alpONOHOBAaHUI HaOlp JaHuX; oOWpaTH HaMKpalll METOAW MAJis
BUpIIICHHS 3a7a4 Kiacudikailii Ta KiacTepusallii B 3aJ€KHOCTI Bil BXIIHUX MMapamMeTpiB Ta BUMOT;
BUKOHYBATH MONEPEHIO 00POOKY TaHUX.

JIist gomycKy 10 TUCHUILTIHY ,,AkTyanbHi npoonemu Data Mining” oceiTHbo-mpodeciitnol
nporpamu «IHpopMaTHKay CTYIACHT MMOBHHEH OIAaHYBAaTH KOMIIETEHTHOCTI Ta Pe3y/IbTaTH HaBUAHHS,
AK1 Hajjae aucuuiuiina , ltyunuii intenekt” nporpamu «IHpopmaTukay.

4. 3aBaaHHs (HaBYAJbHI 1iJji):

HaOyTTs 3HaHb, YMiHb Ta HAaBMYOK (KOMIIETEHTHOCTEH) Ha pIBHI HOBITHIX JOCATHEHb Y
MporpaMyBaHHi, BIATIOBITHO OCBITHROI KBamidikaiii «MaricTp 3 KOMIT IOTEPHUX HAYK».
3okpema:

e CK3. 3paTHicTh A0 AOCTIDKEHHS Ta aHANI3y HAJIBEIWKHX MAaCHBIB JaHUX 13 CKJIATHOIO
HEOJIHOPITHOIO 1/a00 HEBU3HAYEHOIO CTPYKTYPOIO JJIsl HPUUHSTTS 3BaXKEHUX O13HEC-PIllIeHb;

e CKS8. 3pmarHicTh BHpilIyBaTH CKJIaJHI 3aJadi IHTEJIEKTYaJbHOI OOPOOKH JaHUX 3 BUKOPHC-
TaHHSM  €BOJIOLIIIHOrO MOJICNIOBAHHS, HEHPOMEpPEKHHUX TEXHOJOTi, 3acTOCyBaHHS
O0YHCITIOBAIGHOTO 1HTENEKTY [UIS pO3B’SI3aHHS MPAKTHYHHX 33Jad B PI3HUX Taly3sx
npodeciifHoT isIbHOCTI.



5. Pe3yJibTaTH HABYAHHS 32 IMCIUILIIHOIO

Pe3yﬂbTaT HaBYaHHA Metoan
(1. 3marm; 2. BMiTH; 3. KomMyHikanis; 4. ®opmu (Ta/a60 MeTOIN | OUIHIOBAHHSA TA Bixcorok y
ABTOHOMHICTE T2 BilNOBI1AILHICTE) i TexHoTOTT) NoporoBHii niacymMKoBii
BUKJIAJAHHA i KpuTepii oninmi 3
Kon Pe3yabTaT HAaBYaAHHSA HaBYaHHS OUiHIOBaHHA (32 JUCHMILTIHA
HeoOXiTHOCTI)
PH1.1 | 3namu ocnoeui nowsmms, 3aoaui ma Jlexyis, camocmitina Konmponvna 15%
emany  IHMENeKmyaibHo20  aHANi3y poboma poboma, icnum
OaHUX.
PH1.2 | 3namu ocHoeni memoou inmenekmyais- Jlexyis, camocmivina Konmponvha 15%
HO20 aHANI3y OAHUX, WIMYYHUX HeUpoH- poboma poboma, ichum
HUX MepeC.
PH2.1 | Buimu ananizyeamu 3adauy ma obu- Jlexyis, camocmivina Koumponvna 50%
pamu  adexeamuuii Memoo auanizy | poboma, nabopamopni | poboma, ichum,
oanux, oyinioeamu MOYHICMb 3ACHOCO- 3auAmms 3axucm
8anux Memodig, UOINAMU  CYMMES] 1abopamopHux
O3HAaKU pobim
PH3.1 | O6mpynmosysamu enacnuii noenio Ha Jlexyia, camocmitina | 3axucm pegepanty, 10%
3adawy ma cnocib il po3e’sizamms, poboma nomoumue
CRIKY8AMUCS 3 KOAe2AMU 3 NUMAHb 34C- OYiHI06aHHSA
MOCYSAHHA Memooie THMEeNeKMyanrbHO20
aHanizy OaHux
PHA4.1 | Opzanizosysamu C6010 camocmiuny | Jlexyis, camocmitina | 3axucm pegepamy, 10%
pobomy 015 docAcHeHHs pe3yIbmanmy poboma, rabopamopHi 3axucm
3auamms nabopamopHux
pobim
6. CniBBiIHOILICHHA Pe3yJIbTATIB HABYAHHSA AMCUMILIIHM i3 IPOrPpaMHUMH
pe3yJibTaTaMu HABYaHHS
Pe3yabTaTu HaBUaHHS AUCHUILTIiHN| PH PH PH PH | PH
IIporpamni pe3yJbTaTH HAaBYAHHSA 1.1 1.2 2.1 31| 4.1
(3 onucy oceimnboi npoepamiu)
ITPH 3. OnanyBaTH HOBI IHCTPYMEHTH POOOTH 3 JaHHMMH, + + + +
3A1MCHIOIYM 00pOOKY BeO-JI0TIB, TEKCT-aHATI3 1 MAaIllMHHE
HaBYaHHS, JUIsI TPOTHO3YBaHHS  Oi3Hec-TpoleciB  Ta
CUTYallIHHOTO YIpaBIiHHS, CEHTHUMEHT-aHalli3y BIJTYKIB,
pO3pOoOKM  peKOMeHAaliMHUX  cucteM  ans  cdepu
€JICKTPOHHOI KOMEPIIii, Melia, COIaIbHUX MEPEK, OAHKIHTY,
PCKIIaMH1 TOLIO.
IMPH4. AmnanizyBatu BeNMKI JaHI Ta MOJETIOBaTH| + + + +
BUCOKOPIBHEBI a0CTpaKilii y BeIMKHX Habopax JaHUX Pi3HOT
npupoan, IPOCKTYBATHU CXOBHIIA BCIWKHUX JaHUX, IJIA
BUAOOYTKY JaHUX 1 3HaHb, Bi3yaJi30BYBaTH BEJIMKI JaHI,
OyyBaTH 1 OLIIHIOBATH PErPECUBHI MOJIEII, 10 TEHEPYIOTHCS
Ha OCHOBI1 BEJIUKHUX JaHUX




7. Cxema ¢opMyBaHHSI OLiIHKH

7.1 ®opmu OUIHIOBAHHS CTY/IEHTIB:

- ceMeCcTpPOBe OI[iHIOBAHHSL:
1. Konmpononi po6omu: PH 1.1, PH 1.2, PH 2.1 — 2x10 = 20 6anie | 12 6anis
2. Jlabopamopni pobomu: PH 2.1, PH 4.1— 15 6anie / 9 banis

3. Pegpepam: PH 3.1, PH 4.1 — 15 6anig /9 6anis

4. [Tomoune oyinrosanms (akmusna poboma na sansmmsx). PH 2.1, PH 3.1, PH 4.1 — 5 6anis

- MiICyMKOBeE OLliHIOBAHHS:
- MaKCUMaJIbHA KUIBKICTh OaiB sIKi MOKYTh OyTH OTpuMaHi cTyaeHTom: 40 Oais;

- pe3yabTaTh HaBYaHHS K1 OyayTh omiHoBaruchk: PH 1.1, PH 1.2, PH 2.1
- (hopMa MpoBeICHHS: MUCHbMOBA GOpMma.

Bunu 3aBnadb:

CTpykTypa exk3aMeHaliiiHOI po0OTH Ta KpUTEepil OLiHIOBAHHS |

1. Teopernune 3anutanns (PH 1.1 — PH 1.2).

2. Teopernune 3anuranns (PH 1.1 — PH 1.2).

3. 3amava (PH 2.1).

4. 3anaua (PH 2.1).

KpuTepii oniHioBaHHA ek3amMeHaniiiHOI po0oTH
3aBaanng Buj 3aBaanns MakcuMaJdbHHUI 0aJ1 Beboro 6adiB (BizcoTkiB)
(BimcoToK)
3aBranus 1 Teopernune 3anuTaHHsm 8 Gauis (20 %) 8 Gauis (20 %)
3aBaaHHs 2 TeopeTnuHe 3anuTaHHs 8 0auis (20 %) 8 Gais (20 %)
3aBmanHs 3 3amaua 12 6ais (30 %) 12 6anis (30 %)
3aBnanHs 4 3amaya 12 Gais (30 %) 12 6Ganis (30 %)
Bceboro 40 6amis (100%)

CTyneHT IOMYyCKaeThCs 10 €K3aMeHy SKIIo cemecTpi HaOpaB He menme HiX 30 OamiB Ta
OTPUMAaB HE MEHIIIE MiHIMaJIbHOT MOPOTOBOI KUIBKOCTI 0ajIiB 3a J1abopaTopHi Ta KOHTPOJIBHI POOOTH.
Jnist oTpriMaHHs 3arajibHOI TIO3UTUBHOI OIIHKY 3 JWUCIATUTIHM OITIHKA 3a ICIIAT Mae OyTH He MeHine 24

OauiB.

1. Ionsarrsa nanux. Habip nanux i ix aTpuOyTiB.

IIuTanusa Ha iconur

2. BumiproBanss. [xanu.
3. Tunu HabopiB nanux. opmaru 30epiraHHs JaHUX.

4. IToHATTS METATAHNX.

5. 3agaui Ta metoau Data Mining.
6. Kimacudikarist Ta BmactuBocti metosiB Data Mining.




7. 3anada knacudikarrii.
8. TouHicTh K1acudiKallii: oIliHKa PiBHS ITOMUJIOK.
9. AnroputMm no0y0BH eneMeHTapHux npasui (1-rule).

10.

11

13

18

Anroputmu kinacudikaii. HaiBauii 6aeciBcbkuii kiacudikaTop.

. 3aCTOCYBaHHS HEHPOHHUX MEPEX IS 3a1a4 Kiacudikariii.
12.

Metoau noOy0BY AepPEeB NPUHHATTS PILICHb.

. AITOpUTM HaHOIMKYOTO Cycija.
14.
15.
16.
17.

[TocranoBKka 3a/1a4i MONIYKY acOlLIaTUBHUX MpaBUI. AJTOpUTM Apriory Ta HOro pi3HOBUAH.
[TocranoBKka 3amayi Knactepu3aiiii, 3arajibHa cxeMa KiacTepu3allii.

IepapxidHi anropuT™MH KJIacTepu3ailii, airopuT™ k-means Ta MeTo 1 HAMOIMKIOTO Cycia.
3acTocyBaHHS HEHPOHHUX Mepex I 3anad kinactepusantii (Kapra Koxonena).

. ATlanTUBHI METOIU KJIaCTepHU3allil.

7.2 Opranizanisi OHiHIOBAHHA

Tepminu npoBeneHHst GopM OLIHIOBAHHS
1. Koumponvna poboma 1 : 0o 10 musicusa cemecmpy.
2. Koumponvna poboma 2: 0o 19 muoicns cemecmpy.
3. 3axucm pegpepamy: 0o 19 mudsicns cemecmpy.
4. Jlabopamophi pobomu.: npomsacom cemecmpy.
5. [lomoune oyinO8aHH. NPOMALOM CeMeCmpy.

CrymeHT Mae TpaBO Ha OJIHE IMEPECKIAaHHS KOHTPOJIBHOI POOOTH 13 MOXKIUBICTIO

OTpHUMAaHH 3a pO6OTy MaKCHUMaJIbHO 8 0alliB. TepMiH ICPCCKIIalaHHs BU3HAYA€THCA BUKIIAa4UCM.

3a BIJICYTHOCTI CTY/ICHTa 3 IOBOXXHUX NMPUYHH repeckiananis KP 3milicHIOEThCS BIAMIOBITHO

1o «ITomokeHHsI PO OpraHi3alito OCBITHBOI'O IMPOLIECY».

7.3 HIkaJuaa BigmoBigHocTi OLiHOK

Biaminno / Excellent 90-100
Ho6pe / Good 75-89
3anosinbHo / Satisfactory 60-74
He3anosisbho / Fail 0-59




8. CTpyKTypa HaBYaJIbHOI 1M CHMILTiHH.
TemaTuyHUH NJIAH JIEKUid Ta JJa0OPaTOPHUX 3aHATH

Kinbkicts rogun

o
He]I\Z;.Ii'l' Hasga nexuii Texuii Jla6oparopri | Camocriiina
3aHATTS pobota
Yacmuna 1. OcuoHi nousittss Data Mining. 3agaua kaacudikanii 1anux
Tema 1. [lorsrrsa ganux. 3amaqi Data Mining. Ctanmaptu Data
1 Mining. Metoau Data Mining 5 6
CamocrTiiina podora: Moaens MapReduce. Knacudikamis
metozis DM. Biactusocti Metozis DM.
Tema 2. IlocTanoBka 3amadi kinacudikaiii. TodHICTD
knacudikanii. OuiHka piBHSI MOMUIIOK
2 CamocrTiiina po6ora: O1uiHKa piBHS IOMHIIOK 33 JOIOMOT'OIO 2 6
Kpoc niepeBipkn. [lutanas BUOOpy TecToOBOI
MHOXXHWHH.

Tema 3. Anroput™ noOynoBu ejxeMeHtapHux mpasui (1-rule).
HaiBHuii 6aeciBchkuii KiacudikaTop

Camocriiina po6ora: OO6MexxeHHs HaiBHOTO 0a€CiBCHKOTO

3 kiacugikaropy. 3ajaua BU3HAYCHHS CIIamy. 2 2 8

JlaGopaTopHa podoTa: 3aCTOCYBaHHS AJITOPUTMIB TOOYI0BU
eJIeMEHTapHUX MTPABHII Ta HAIBHOTO 0A€CiBCHKOTO
knacudikaTopy U 3a1adi Kiacudikariii JTaHuX.

Tema 4. MeToau noOyI0BH JepeB NPUHHATTS PIllICHb.
ANTOpUTM HaWOIMKYOTO cyciga

Camocriiina po6ora: [Ipobrnema mepeHaBUaHHS IS IEPEB
MIPUHHATTS pillieHb Ta criocoOu 11 Bupimenas. O6macTi
3aCTOCYBaHb JiepeB pilieHb. OCHOBHI IPOOIeMHU
ANTOPUTMY HaMOIIKYIOTO Cycia i MUIAXH iX
BHPIIICHHS.

JlaGopaTopHa podoTa: 3acTOCYBaHHS AJITOPUTMIB TOOYI0BU
JiepeBa MPUUHSATTS PillIeHb Ta alTOPUTMY
HaHOIMKIOro cycina s 3a7adi kinacudikarlii 1aHux.

Tema 5. 3acTocyBaHHS HEHPOHHUX MEpEXK AN 3a7a4
Kyacudikarii

Camocriiina po6ora: [ToganHs BXiJHUX JaHUX JUIS IITYYHUX
HEHPOHHMNX Mepex. Bubip apXiTekTypu Mepexi.

KonTponbHa poboTa 1

Bceroro 3a yactuHoOO 1 12 6 38

Yacmuna 2. 3ana4a nouyKy acouiaTUBHUX NpaBuJi. 3agava Kjaactepusamii 1aHux

Tema 6. 3aaua ONIYKY acOIiaTUBHUX MPaBUIl. AJITOPUTM
Apriori Ta Horo pi3HOBHIN

CamocrTiiina po6oTa: Y3araibHeHi acolliaTHBHI TpaBuIa.

6 Mopundikanii anropurmy Apriori. Anroputm FP- 2 2 8
Growth.

JlaGopaTopHa po6oTa: 3acTocyBaHHS aqropuTMy Apriori mist
MOIITYKY aCOIIaTHBHUX MPABHIL

Tema 7. 3anaui ki1actepusanii. BunineHHs xapakTepuCTHK.
Busnauenns merpuku. [Ipuknaan meTpuk

7 - o 2 6
Camocriiina podora: Crparerii knactepuzamnii. bararoBumipsi
€BKJIJIOBI TPOCTOPH Ta IPOKJISTTSI BUMIPHOCTIY.
8 Tema 8. Iepapxiuni anropurmu kinactepusauii. JeHaporpamu. 5 2 6

Auroput™m Single-link. Airopurm Complete-link.




Camocriiina po6ora: EdexkTuBHICTE iepapXigHoi
KJIactepu3aitii. lepapxiuna kimactepuzaris y
HEEeBKJIIJOBUX MPOCTOPax.

JlaGopaTopHa podoTa: 3acTocyBaHHS i€papXidHUX
AITOPHUTMIB JIUIS 33114l KJacTepu3arii.

Tema 9. Heiepapxiuni aaroputMu Kinacrepusaiii. Anroputm k-
means. AJTOPUTM HAWOIIKIOTO Ccyciaa.
Cawmocriiina po6ora: Anropurm fuzzy k-means. Anroputm

8 . N . 2 2 8
Bpenni, datisna ta Peitna. Anroputm CURE.
JlaGopaTopHa po6oTa: 3acrocyBaHHs aropuTMiB K-means ta
HaHOJIMKYIOro cycia s 3a7adi KjaacTepusariii.
Tema 10. Camoopranizaniiina Kapra Koxonena. Aiaroputm
9 HaBYaHHs. BimoOpakeHHs KIacTepiB. 9 8
Camocriiina po6ora: [TouaTkoBa iHiIiami3alfis KapTy.
ITutanHs BHOOPY KOHGIrypalii CiTKy.
Tema 11. AnantiBHI MeTOIM KiIacTepu3ailii. BusHaueHHs sKOCTI
10 Kactepu3antii. [loka3HuKM 9iTKOCTI 3 6
CamocrTiiina po6orta: HeuiTki anroputMu kiacrepusatlii.
KouTtponsaa poborta 1
Bceporo 3a 4acTUHOIO 2 14 6 42
BCbOI'O 26 12 80

3araasnmuii o6csir 120 200., B TOMy 9HCIIi:
Jlekuiit — 26 200.

JlaboparopHi 3aHATTSI — 12 200.
Koncynpranii — 2 200.

Camocriitaa po6ora - 80 200.
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